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چکیده

بیولوژیکی عوامل از ناشی احساسی الگوهای و شناخت ها رفتارها، مجموعه ی صورت به افراد شخصیت
نوشته های و چهره حرکات، رفتارها، در افراد شخصیت که مسئله این به توجه با می شود. تعریف محیطی یا
تلاش پروژه این در کرد. کشف را افراد شخصیت نمود ها این بررسی با می توان می کند، پیدا نمود آن ها
دهیم. تشخیص را آن ها شخصیتی ویژگی های افراد توسط منتشرشده متن های از استافده با شده است
کارهای به نسبت می توان متن بافت به وابسته و جدید امبدینگ های از استفاده با داد نشان آزمایش ها
بیشتری دقت با است، انجام شده بوده ساده تر امبدینگ های از استفاده با که زمینه این در شده انجام پیشین

داد. تشخیص آنان توسط شده نوشته متن از استفاده با را افراد شخصیتی ویژگی های

مقدمه ١

می توان اما می گیرد. صورت روان شناسان توسط مستقیم صورت به و پرسش نامه از استفاده با عموما انسان ها شخیص تشخیص
می توان افراد شخصیت تشخیص کاربردهای از داد. تشخیص را شخصیتشان نیز، رفتار آن ها در افراد شخصیت نمود از استفاده با

کرد: اشاره مورد چند به مثال عنوان به

باشد. داشته تاثیر آن ها عملکرد روی می تواند مختلف، مشاغل در افراد وظایف به توجه با انسان ها شخصیت افراد: استخدام
از را مشاغل برای نامناسب افراد و کرده عمل فیلتر یک مانند می تواند استخدام هنگام در افراد شخصیت تشخیص بنابراین

بگذارد. کنار ابتدا همان
مد مفاهیم به مختلفی معانی می تواند متفاوت شخصیت های با افراد گفتار یا متن در کلمات وجود کلمات: قطبیت تشخیص
را عبارت آن بودن غیرطعنه آمیز یا طعنه آمیز عبارت، یک گوینده ی شخصیت کمک با می توان مثال عنوان به ببخشد. آن ها نظر

داد. تشخیص بهتر

دستیارهای باشد. داشته آن ها روی بر بیشتری تاثیر می تواند تبلیغات از مختلفی انواع افراد، شخصیت به توجه با تبلیغات:
ارائه بهتری خدمات است قادر و کرده برقرار وی با بهتری ارتباط کاربر، شخصیت به توجه با صوتی دستیار سیستم یک صوتی:

دهد.
دهد. رخ متفاوت کاملا می تواند متفاوت، شخصیت با افراد به غیره یا موسیقی فیلم، محصولات، توصیه ی توصیه گر: سامانه های

یادگیری روش های از استفاده با آن ها شخصیت تشخیص به افراد توسط نوشته شده متن از استفاده با داشتیم قصد پروژه این در
بپردازیم. عمیق

١



مرتبط کار های ٢

داده های مجموعه روی بر مطالعات این شده است. انجام زیادی کارهای کنون تا شخصیت ویژگی های تشخیص زمینه ی در
داده های مجموعه به می توان زمینه این در مطرح داده های مجموعه از می گیرد. صورت است شده تهیه مسئله این برای که مختلفی

کرد. اشاره Personility Cafe و [٣]PANDORA ،[۶]Essays
پژوهششان در که برد نام را [۵] مطالعه ی می توان Essays داده ی مجموعه روی بر شده انجام کارهای میان از مثال عنوان به
لایه های حاوی عمیق شبکه ی از استفاده با و کرده تبدیل بردار به را دانشجویی انشاهای مجموعه Word2Vec از استفاده با
به مطالعات هنوز و شده منتشر تازگی به PANDORA داده ی مجموعه بودند. پرداخته افراد شخصیت تشخیص به کانولوشن
روی بر عمیق مدل های به وسیله ی مسئله این حل state of the art همچنین است. نگرفته صورت آن روی جدی صورت
سر پشت کلاسیک مدل های توسط بعدتر نتایج این اما است. شده ارائه [۴] مقاله ی در Personility Cafe داده ی مجموعه
الگوریتم از استفاده با داده مجموعه این روی بر انجام شده مطالعات جدیدترین از یکی در [١] مثال عنوان به است. شده گذاشته

است. داده بهبود را نتایج این بودستینگ گرادیان

کارهای براساس شروع نقطه ی بیشتر جزییات و گرفته است صورت Personility Cafe داده ی مجموعه روی بر پروژه این
است. شده بیان ٣. ٢ قسمت در پیشین

شده پیشنهاد مدل ٣

داده مجموعه ٣. ١

است. Personality Cafe گفتگوی فضای در افراد پست های از پست ۵٠ مجموعه پروژه، این در استفاده مورد داده ی مجموعه
تیپ های از بندی دسته این در است. شده ثبت MBTI آزمون اساس بر آن ها شخصیتی تیپ نیز افراد این از یک هر برای
سبک (برون گرایی-دورن گرایی)، انسان ها و ایده ها به نسبت نگرش سبک حوزه ی ۴ در افراد شخصی ترجیحات شخصیتی،
(احساسی- اطلاعات این براساس تصمیم گیری و به دست آمده اطلاعات ارزیابی سبک (شهودی-حسی)، اطلاعات جمع آوری
تیپ به مربوط اطلاعات داده، مجموعه این در می شود. مشخص (ادراکی-قضاوتی) پیرامون جهان با مواجهه نحوه ی و منطقی)

شده است. ثبت فرد ٨۶٧۵ پست های و شخصیتی

شروع نقطه ی ٣. ٢

گرفتیم. بهره داده مجموعه همین روی بر و زمینه این در گرفته صورت پژوهش آخرین از پژوهش، این شروع نقطه ی عنوان به
روش گرفته است، صورت عمیق یادگیری مدل های توسط داده مجموعه و مسئله این روی بر کنون تا که مطالعه ای بهترین این در
است[۴]. شده داده شبکه به ورودی عنوان به جملات TF-IDF بردارهای آن در که است بوده LSTM ساده ی مدل ارائه شده

است. شده داده نشان ١ جدول در مدل این نتایج

عمل عمیق مدل ی بهترا که است معرفی شده سخصیتی تیپ های تشخیص برای کلاسیک مدل یک جدیدتر مقاله ای در همچنین
کلاسیک مدل بهترین از بهتر دقتی به بلکه دهیم، بهبود را شده معرفی عمیق مدل نه تنها کردیم تلاش ما پروژه این در می کند[١].

است. شده داده نشان ١ جدول در نیز کلاسیک مدل نتایج یابیم. دست شده معرفی

یک دیگر با کلمات معنایی ارتباط ویژگی ها این نیستند. متن ویژگی های بازنمایی برای قوی ویژگی هایی ،TF-IDF ویژگی های
اخیر سال های در می کنند. ایجاب را بالا بسیار ابعاد با فضای در عددی بازنمایی همچنین و نگرفته نظر در هیچ وجه رابه
[٢]BERT شده ی pretrain شبکه ی از استفاده با بازنمایی ها، این از یکی است. شده ارائه متن برای دقیق تری بازنمایی های

می باشد.

پیشنهادی مدل ٣. ٣

ببریم. بهره متن عددی بازنمایی برای امبدینگ نوع دو از گرفتیم تصمیم نتایج بهبود منظور به
 

BERT ٣. ٣. ١

برد. بهره BERT pre-traineشده ی شبکه ی از می توان صورت دو به
ویژگی استخراج .١

٢



به می کنیم. استخراج ویژگی متن برای ،BERT ثابت شده ی و شده آموزش داده پیش از وزن های از استفاده با روش، این در
شبکه ی لایه های از یک هر خروجی می تواند بردار این نمود. استخراج بردار یک کلمه هر ازای به می توان پیش فرض صورت
بهترین داده است نشان تجربه که کرده اند اشاره کرده اند، ارائه را BERT شبکه ی که اصلی مقاله ی نویسندگان باشد. BERT
پروژه این در دلیل همین به می آید[٢]. دست به BERT شبکه ی آخر لایه ی ۴ خروجی بردارهای دادن قرار هم سر پشت با نتیجه
با ما مرحله این در شده است. ارائه جمله ویژگی های استخراج برای نیز روش هایی کردیم. استفاده آخر چهارلایه ی خروجی از ما
آزمایش کردیم. استخراج متن هر برای ٣٠٧٢تایی بردار یک متن، ابتدایی توکن ۵١٢ بردارهای بین میانگین گیری از استفاده

نکرد. حاصل خوبی نتایج ویژگی ها این روی بر MLP ساده ی مدل یک

هایپرپارامترهای دقیق تسخیص که آن جا از نمی شود. کسب مدل این توسط خوبی نتایج که شدیم متوجه اولیه نتایج مشاهده ی با
شبکه برای را هایپرپارامترها بهترین بهینه سازی روش های از استفاده با کردیم تلاش مرحله این در است، سختی کار معمولا شبکه

آوریم. دست به

الگوریتم ،Grid search ،Random search مانند هایپرپارامترها بهینه سازی برای مختلفی روش های از معمول صورت به
راستای در گرفتیم. بهره Bayesian optimizer از ما پروژه این در می شود. استفاده Bayesian optimizer و ژنتیک
یک هایپرپارامترهای روش این از استفاده با همچنین یافت. بهبود خوبی اندازه ی تا نتایج که شد مشاهده روش، ازاین استفاده

کردیم. بهینه نیز را LSTM شبکه ی

epochها تعداد و optimizer ،dropout لایه ی ورودی بازگشتی، لایه ی یا و dense لایه های نورون های تعداد فرایند این در
١٠٠ را ارزیابی فرایند تکرار تعداد ورودی فرایند MLP شبکه ی برای آوردیم. دست به را بهینه مقدار و گرفته نظر در متغیر را

کردیم. تعیین بار ۵٠ را تعداد این LSTM برای و بار
 

Fine-tuning .٢

روش بلکه نیست آن ها از ویژگی استخراج pretrained شبکه های از استفاده در موثرتر روش که است داده نشان تجربه
است. شده آزمایش نیز روش این پروژه این در است. موثرتری روش مدل کردن finetune

چند آموزش جدید، مسئله ی داده های با و گرفته نظر در را است یافته آموزش زیاد داده های با پی از که شبکه ای روش این در
BERT شبکه ی آخر لایه ی ٣ آموزش ما پروژه این در می دهند. ادامه را هستند) مسئله هر مختص بیشتر (که شبکه آن آخر لایه ی

دادیم. ادامه را
 

SenticNet ٣. ٣. ٢

استفاده برای پروژه این در امبدینگ نوع دو است. concept سطح در متن احساسی ویژگی های بیان کننده ی امبدینگ این
می رسید. نظر به مناسب

Hourglass ویژگی های .١
٢۴ و ویژگی چهار این دهنده ی نشان ١ شکل می کند. بازنمایی متن در را احساسی اصلی ویژگی چهار مجموعه ی ویژگی ها این
نشان را ویژگی ٢۴ می تواند و شده تقسیم قسمت ۶ به نیز بازه این که بود خواهد +١ تا -١ بین ویژگی (هر است. آن ویژگی زیر

دهد.)
AffectiveSpace ویژگی های .٢

آمده اند. دست به AffectNet بزرگتر مدل از استفاده با می کنند، بازنمایی را داده ها بعد ١٠٠ با مجموع در که ویژگی های این

این افزودن یا نیز آزمایش یک در باشد، آن ها شخصیت از نمایانگری می تواند افراد متن در مخفی احساسات این که به توجه با
کردیم. شخصیت پیش بینی به سعی BERT ویژگی های به ویژگی ها

تحلیل و نتایج ۴

الگوریتم های از استفاده هنگام را مدل نسبی بهبود می توان اساس این بر است. شده داده نشان ١ جدول در کلی صورت به نتایح
استخراج روش به نسبت finetuning روش از استفاده می شود مشاهده همچنین کرد. مشاهده هایپرپارامترها بهینه سازی
بهتر می تواند BERT مدل کردن finetune می شود، مشاهده ١ جدول آخر سطر در چنان چه است. داشته بهتری نتایج ویژگی

٣



hourglass ویژگی ٢۴ مجموعه :١ شکل

برای شده معرفی مدل آخرین به نسبت بهتری نسبت به دقت و کرده عمل داده مجموعه این برروی پیشین کارهای تمامی از
باشد. داشته داده مجموعه این روی بر شخصیت تسخصی

Traits I/E N/S T/F J/P
Baseline (deep models) 67.60 62 77.80 63.70

Baseline (Gradient Boosting) 78.17 86.06 71.78 65.70
MLP 75.82 86.05 56.21 55.05

MLP (with optimization) 75.61 87.51 57.40 65.69
MLP (with Sentic featuers) 78.11 86 60.58 60.35

BERT Finetuning 83.92 89.26 80.94 75.96

مختلف آزمایش های از آمده دست به نتایج :١ جدول

۴
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